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RESUMEN

Objetivo: Evaluar el efecto de un sistema de monitoreo atencional asistido por
inteligencia artificial en la percepcion de dinamismo de la clase y en la autoevaluacién
de la atencién de estudiantes universitarios.

Métodos: Se aplicé un disefio cuasiexperimental con 160 estudiantes distribuidos en
un grupo experimental, que recibi6 clases con monitoreo atencional vy
retroalimentaciéon en tiempo real al docente, y un grupo control, que recibid clases
tradicionales. La percepcién de la atencion y el dinamismo se evalu6 antes y después
de la intervencion mediante el cuestionario AIDA.

Resultados: El grupo experimental mostré incrementos significativos en la
percepcion de dinamismo de la clase y en la autorregulacién atencional en
comparacion con el grupo control (p < 0.05), evidenciando una mejora en el
involucramiento durante la sesion.

Conclusién: La retroalimentacion inmediata asistida por inteligencia artificial se
asocié con una mejora en la atencion y la participacién estudiantil, destacando el
potencial de este tipo de herramientas como apoyo para fortalecer la dinamica de
ensefianza en entornos educativos presenciales.

Palabras clave: inteligencia artificial (IA), interaccion conductual, vision artificial,
aprendizaje profundo, educacion superior, retroalimentacion en tiempo real, atencion
estudiantil



INTRODUCCION

La atencion estudiantil es un proceso dinamico que se manifiesta a través de
comportamientos observables, tales como la postura corporal, los movimientos
cefalicos y la direccion de la mirada. Estos indicadores no solo reflejan la implicacion
cognitiva del estudiante, sino también su disposicion afectiva hacia el aprendizaje.
Investigaciones recientes han validado empiricamente esta relacion: la combinacion
de postura del tronco y orientacién de la mirada permite predecir el estado atencional
con una precision moderada (75.3%) (Zaletelj & KoSir, 2017) y estos rasgos visuales
correlacionan con medidas neurofisiolégicas de compromiso cognitivo (Sukumaran
& Manoharan, 2025). Ademas, la postura sedente se ha identificado como un
indicador clave del compromiso conductual en el aula (Lucia Bernal Castro et al.,
2017). Por ello, su monitoreo en entornos educativos se ha convertido en una linea
prioritaria de investigacion pedagdgica.

Los niveles de atencion en el aula no dependen unicamente de la motivacién
intrinseca del estudiante, sino también de las estrategias docentes, la dinamica grupal
y las condiciones fisicas del entorno. El disefio ergondmico del mobiliario escolar
influye en la postura sedente que adoptan los estudiantes durante periodos
prolongados de clase, afectando su bienestar fisico (Lucia Bernal Castro et al., 2017)
. Ademas, el apoyo docente en el aula entendido como retroalimentacién oportuna,
claridad en las consignas y adaptacion pedagogica se ha identificado como el
predictor mas fuerte del compromiso conductual y cognitivo, incluso en contextos
vulnerables (Fernandez et al., 2018) .

Recientemente, los avances en inteligencia artificial han permitido automatizar el
reconocimiento de conductas estudiantiies mediante vision por computadora.
Sistemas basados en arquitecturas como YOLOv8 pueden detectar en tiempo real
posturas, movimientos de cabeza y direccion de la mirada, ofreciendo una alternativa
objetiva y no invasiva a los métodos observacionales tradicionales (Han et al., 2025).
Estas herramientas no solo reducen el sesgo humano, sino que permiten generar
métricas continuas que pueden informar decisiones pedagdgicas en el momento
(Qureshi et al., 2024).

En la ultima década, los avances en vision por computadora y aprendizaje profundo
han posibilitado enfoques multimodales que combinan sefales de postura,
orientacion facial y expresion para evaluar el compromiso estudiantil de manera mas
integral.

Qi et al. (2024) demostraron que los modelos de analisis multimodal superan en
precision a los métodos unimodales tradicionales al capturar simultdneamente
componentes cognitivos y emocionales de la atencion. Este tipo de evidencia refuerza
la pertinencia del disefio AIDA-IA como un sistema capaz de integrar dimensiones
visuales y perceptivas en la medicidén de la atencién en tiempo real.



La combinacion de modelos de vision artificial con variables comportamentales
mejora la precisidén del reconocimiento de patrones cognitivos en entornos naturales
(Han et al., 2025). En particular, la integracién de deteccidon de objetos, estimacién de
pose corporal y analisis de mirada constituye un enfoque multimodal que refleja con
mayor precision los estados atencionales del estudiante (Zaletelj & Kosir, 2017). Este
tipo de abordaje ha inspirado la creacion de sistemas hibridos que combinan datos
generados por IA con instrumentos psicopedagdgicos validados, fortaleciendo la
triangulacion entre evidencia objetiva y percepcion subjetiva (Qureshi et al., 2024).

Este disefio se alinea con enfoques contemporaneos que entienden el compromiso
escolar como un fendmeno multifacético, compuesto por dimensiones conductuales,
emocionales y cognitivas (Fredricks et al., 2004) . Esta visidon holistica ha sido
recientemente respaldada por evidencia neurofisiolégica y de realidad virtual que
confirma la fuerte influencia de los estados emocionales en la modulacién de la
atencion sostenida y el rendimiento cognitivo (Luo et al., 2025; Shen et al., 2024).
Bajo esta perspectiva, la atencion no se limita a la pasividad visual, sino que implica
una agencia activa del estudiante en su proceso formativo, modulada por factores
personales, pedagodgicos y contextuales (Aspeé et al., 2018).

En el marco de esta investigacion, los autores desarrollaron el sistema AIDA
(Artificial Intelligence for Dynamic Attention), el cual evalua la atencion estudiantil
desde tres dimensiones complementarias: el dinamismo percibido del estudiante, la
autoevaluacion atencional y la percepcién del cambio en la metodologia docente. Este
instrumento fue validado por juicio de expertos y disefiado para aplicarse junto a un
sistema de inteligencia artificial que analiza en tiempo real tres indicadores obijetivos:
postura sedente, movimiento de cabeza y direccion de la mirada. La integracion de
ambas herramientas permite obtener una medicion mixta, objetiva y subjetiva, del
nivel de atencion durante las clases presenciales (Li & Liu, 2024).

Han et al. (2025) sostiene que la introducciéon de mecanismos de atencién artificial
dentro de arquitecturas como YOLOvV8 mejora la precision en la deteccion de
comportamientos en aulas con multiples estudiantes y condiciones visuales variables.
Estas mejoras resultan pertinentes para contextos universitarios donde las posiciones
corporales y las direcciones de mirada cambian constantemente, y donde los
sistemas deben adaptarse sin intervenir en el desarrollo natural de la clase. En este
sentido, la inteligencia artificial se plantea como un recurso pedagdgico de apoyo que
potencia, pero no reemplaza, la labor docente.

Finalmente, este estudio analiza el efecto del uso del sistema AIDA con inteligencia
artificial en el nivel de atencion de los estudiantes universitarios, analizado a través
de sus tres dimensiones: dinamismo percibido, autoevaluacién atencional y
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percepcion del cambio docente. La investigacion establece que el impacto es mas
significativo en las dos primeras dimensiones al estar directamente vinculadas con la
experiencia individual del estudiante, mientras que la tercera podria manifestar
efectos indirectos mediados por la practica pedagoégica. Este enfoque constituye una
innovacién educativa no invasiva, contextualizada en el entorno universitario peruano,
que combina la analitica visual con la autoevaluacion psicopedagodgica para
comprender de manera integral el fendmeno de la atencién en el aula.

Zhang et al. (2025) sefiala que los modelos recientes basados en inteligencia artificial,
como las arquitecturas de deteccion visual YOLOvV8, han permitido automatizar el
reconocimiento de conductas estudiantiles mediante el andlisis de video en tiempo
real. Estas herramientas ofrecen ventajas frente a los métodos observacionales
tradicionales, al reducir el sesgo humano y posibilitar un seguimiento continuo, no
invasivo y multimodal. Su aplicacién en educacion permite obtener métricas objetivas
sobre la atencion, el movimiento y la interaccion, lo que favorece la toma de
decisiones pedagdgicas basadas en datos (Han et al., 2025).

De manera complementaria, Huang et al. (2022) demostraron que el andlisis de la
postura humana mediante redes neuronales profundas permite identificar patrones de
atencion y fatiga en entornos educativos, aportando precision en la deteccién de
conductas no verbales asociadas al aprendizaje activo. Este enfoque se alinea con la
tendencia de integrar vision por computadora con analisis pedagogico, fortaleciendo
la validez ecoldgica de los modelos

Asimismo, Anh et al. (2019) desarrollaron una aplicacién de vision computacional
para monitorear comportamientos estudiantiles en el aula mediante reconocimiento
facial y estimacion de mirada, alcanzando una precision superior al 90 %. Estos
resultados respaldan la viabilidad de aplicar modelos de deteccién automatizada para
analizar la atencion en entornos reales de clase, en linea con los sistemas utilizados
en esta investigacion.

Finalmente, Khanet al. (2024 ) propusieron un enfoque basado en Deep Face Profiler
(DeFaP), que permite la comprensién no invasiva de expresiones faciales y
trayectorias oculares en tiempo real, consolidando la relacién entre reconocimiento
facial, postura y evaluacion cognitiva. Este tipo de métodos refuerza la posibilidad de
captar indicadores multimodales de atencién sin afectar la dinamica natural del aula.

La presente investigacion se enmarca en ese contexto emergente de la inteligencia
artificial aplicada a la educacion, analizando el impacto de un sistema de deteccion
automatizada del nivel de atencién estudiantil en aulas universitarias, integrando las
dimensiones de postura sedente, movimiento de cabeza y seguimiento ocular, en
conjunto con la percepcion de los propios estudiantes mediante el instrumento AIDA.
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METODOLOGIA

El estudio de la atencién en contextos educativos requiere considerar tanto los
procesos cognitivos individuales como las condiciones sociales, fisicas y tecnolégicas
que los modulan (Fredricks et al., 2004b; Luo et al., 2025; Machado-Bagué et al.,
2021) . Por ello, esta investigacion adopté un enfoque cuantitativo, cuasiexperimental
y de corte transversal, orientado a evaluar el efecto del uso del sistema AIDA con
inteligencia artificial sobre el nivel de atencion de estudiantes universitarios durante
clases presenciales.

Este disefo se alinea con enfoques contemporaneos que entienden el compromiso
escolar como un fendmeno multifacético, compuesto por dimensiones conductuales,
emocionales y cognitivas (Bhavani et al., 2025; Fredricks et al., 2004) . En coherencia,
la metodologia se organizé en dos componentes complementarios: (1) el desarrollo e
integracion de un sistema de inteligencia artificial para la deteccion automatizada de
indicadores de atencién, y (2) un disefio experimental educativo centrado en la
aplicacion de un instrumento psicopedagdgico y la comparacién entre grupos control
y experimental.

Desarrollo del sistema AIDA-IA

Los avances recientes en vision por computadora han permitido el desarrollo de
sistemas capaces de detectar en tiempo real comportamientos atencionales en
entornos dinamicos como el aula. En particular, arquitecturas como YOLOvV8 han
demostrado alta precision en la deteccion de posturas y movimientos humanos (Han
et al., 2025). Siguiendo esta linea, el sistema AIDA-IA integré tres mddulos técnicos
(Jietal., 2025) :

Deteccion de postura sedente, basada en la evidencia de que la postura corporal es
un indicador clave del compromiso conductual y se correlaciona con la estabilidad
atencional (Lucia Bernal Castro et al., 2017);

Seguimiento del movimiento de cabeza, adaptado del modelo OpenPose, para giros
o desviaciones que indican distraccion (Zaletelj & Kosir, 2017);

La eleccion de estos indicadores se justifica porque, en ausencia de eye-tracking, la
combinacion de orientacién cefalica y postura sedente permite inferir el foco
atencional del estudiante con mayor precision que el andlisis de cada sefial por
separado. En entornos de aprendizaje en linea, la estimacion de la pose cabeza
mediante angulos de Euler combinada con el analisis del area delimitada por el rostro
ha demostrado alcanzar una precision del 85.5% en la deteccién de estados
atencionales (mAP en WiderFace), funcionando eficientemente en tiempo real con
camaras convencionales y hardware de bajo costo (Li & Liu, 2024) . Ademas,
investigaciones multimodales que combinan electroencefalografia con andlisis
automatico de rasgos visuales han validado que las sefales posturales y faciales
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pueden servir como proxies no invasivos del compromiso atencional, mostrando que
los datos de pose cefalica y expresion facial correlacionan consistentemente con
patrones cerebrales de atencién en estudios de validacion cruzada (Sukumaran y
Manoharan, 2025) .

El sistema fue optimizado para funcionar en tiempo real con camaras convencionales,
respetando principios éticos de anonimizacién y no intervencién (Lara-Jacho et al.,
2020). Las alertas visuales se activaban cuando los promedios grupales de atencion
descendian por debajo de umbrales predefinidos, una estrategia validada en sistemas
de deteccidon de comportamiento automatico para promover intervenciones
pedagdgicas oportunas (Han et al., 2025; Teresa Anguera et al., 2019) .

La arquitectura del sistema AIDA-IA se fundamenta en desarrollos recientes que
integran visiéon por computadora e Internet de las cosas (loT) en contextos
educativos, permitiendo un monitoreo continuo y ético de la atencién estudiantil.
El término loT (Internet of Things) hace referencia a la interconexion de
dispositivos fisicos como camaras, sensores y ordenadores que recopilan y
comparten datos a través de redes digitales para generar retroalimentacion en tiempo
real.

En el ambito educativo, esta integracion posibilita que los sistemas de inteligencia
artificial operen de manera autonoma durante la clase, sin interrumpir el proceso
pedagdgico.

Riad et al. (2024) implementaron un modelo similar basado en redes convolucionales
y sensores inteligentes, destacando la importancia de la conectividad y la
retroalimentacién inmediata para mantener la participacion en entornos reales de
aula.

Diseio experimental educativo

El disefio experimental se aplicé en la Universidad Peruana Unién, sede Juliaca,
durante el primer ciclo académico de 2025. La variable independiente fue el uso del
sistema AIDA-IA (presente en el grupo experimental, ausente en el control). Las
variables dependientes correspondieron a las tres dimensiones del instrumento AIDA:
dinamismo percibido, autoevaluacién atencional y percepcién del cambio docente,
ademas del indicador objetivo de atencién grupal derivado del sistema IA.

Este enfoque responde a la necesidad de triangulacion entre datos objetivos y
subjetivos, un principio central en metodologias observacionales modernas (Teresa
Anguera et al., 2019). La participacion fue voluntaria y anénima, con consentimiento
informado y aprobacion del Comité de Etica institucional.

Integracion tecnolégica y psicopedagoégica
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La propuesta se enmarca en una visién ecoldgica de la tecnologia educativa, en la
que las TIC no se imponen, sino que se articulan con la practica docente, el curriculo
y la cultura escolar (Teresa Anguera et al., 2019). El sistema AIDA-IA no reemplaza
al docente, sino que le entrega informacion contextualizada para ajustar su estrategia
en tiempo real, en linea con los principios de la teacher agency y la noticing (van Es
& Sherin, 2021).

Esta integracion responde a la necesidad de construir entornos educativos
inteligentes que combinen analitica visual con autorreflexion, fortaleciendo la validez
ecoldgica del monitoreo atencional (Anh et al., 2019; Qureshi et al., 2024; Zhang et
al., 2025)

Poblacion y muestra

La poblaciéon estuvo conformada por 160 estudiantes matriculados en el curso de
Capacidades Comunicativas de la sede Juliaca de la Universidad Peruana Unién,
durante la primera unidad académica del afio 2025. Los participantes pertenecian a
las carreras de Ingenieria Civil, Ingenieria Ambiental e Ingenieria de Sistemas,
correspondientes al primer ciclo de estudios universitarios.

En cumplimiento de los principios éticos de confidencialidad y anonimato, no se
registré informaciéon de género. Sin embargo, si se obtuvo informacion sobre la
edad, la cual oscil6 entre 17 y 20 ainos, con una media de 18.4 afos (DE = 0.9), lo
que corresponde al rango tipico de estudiantes recién ingresados a la educacion
superior. Este dato refuerza la homogeneidad etaria de la muestra y la pertinencia del
grupo para analizar procesos atencionales en contextos de aprendizaje inicial
universitario.

La muestra se determind mediante un muestreo no probabilistico por
conveniencia, tomando como base las secciones académicas existentes. Durante el
proceso de recoleccion se registraron variaciones en la matricula debido a traslados,
ausentismo y no participacion en el cuestionario AIDA, lo que redujo la cantidad
efectiva de casos validos analizados.

Para las pruebas intergrupales Wilcoxon, la muestra efectiva estuvo conformada
por 89 estudiantes, distribuidos por escuela profesional de la siguiente manera:
Ingenieria Ambiental (n = 26), Ingenieria Civil (n = 28) e Ingenieria de Sistemas (n =
35). En el caso de las pruebas intergrupales Mann-Whitney U, se consideraron 60
participantes validos, distribuidos en Ambiental (n = 17), Civil (n = 22) y Sistemas
(n=21).

En los analisis globales, el equipo investigador, con la asesoria de un especialista
estadistico, realizé un proceso de depuracion y equiparacion de casos para garantizar
la validez de las comparaciones. De esta manera, las muestras finales fueron de 61
participantes para Wilcoxon y 122 participantes para Mann-Whitney U,
respectivamente.
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Estas variaciones son propias de investigaciones aplicadas en entornos reales de
aula, donde la asistencia y la participacion pueden fluctuar a lo largo del periodo
académico. No obstante, las muestras obtenidas mantuvieron una representatividad
suficiente para analizar el efecto del sistema AIDA-IA sobre los niveles de
atencion estudiantil en las tres carreras evaluadas.

Instrumentos

La evaluaciéon de constructos cognitivos complejos, como la atencién, requiere de
enfoques multimodales para una evaluacion integral. Investigaciones recientes
sefialan que, si bien las métricas observacionales (como el seguimiento ocular) son
valiosas, tienen limitaciones para capturar la totalidad de los procesos cognitivos. En
esa linea, y buscando una integracion de datos cuantitativos y cualitativos, esta
investigaciéon empled dos instrumentos complementarios:

El sistema automatizado AIDA-IA, basado en vision por computadora. El instrumento
psicopedagogico AIDA (Artificial Intelligence for Dynamic Attention), disefiado por los
autores y validado mediante juicio de expertos.

Los avances recientes en vision por computadora han permitido el desarrollo de
sistemas capaces de detectar en tiempo real comportamientos atencionales en
entornos dinamicos como el aula. En particular, arquitecturas como YOLOvV8 han
demostrado alta precision en la deteccion de posturas y movimientos humanos (Han
et al., 2025). De hecho, la aplicacion de enfoques basados en video para el monitoreo
en tiempo real, mediante el analisis de multiples rasgos faciales y corporales, es
considerado un método robusto para detectar la distraccion y el engagement en
entornos de aprendizaje (Wang et al., 2025). Siguiendo esta linea, el sistema AIDA-
IA integré tres modulos técnicos:

Postura sedente, detectada mediante un modelo YOLOv8 adaptado a las condiciones
luminicas y espaciales del aula. Esta eleccion se basa en evidencia que vincula la
postura corporal con el compromiso conductual y la estabilidad atencional (Lucia
Bernal Castro et al., 2017). Movimiento de cabeza, calculado a partir de la estimacion
de puntos articulares obtenidos con OpenPose, lo que permite registrar giros o
desviaciones asociadas a distraccion (Zaletelj & Kosir, 2017) Direccién de la mirada,
determinada mediante el analisis de orientacién facial con la biblioteca OpenFace,
que estima la atencion visual hacia el docente o el material de clase (Li & Liu, 2024).
El sistema procesaba los datos en tiempo real y generaba una visualizacion continua
del nivel de atencion grupal. Cuando se detectaba una disminucion colectiva, se
emitia una alerta visual no intrusiva al docente, quien podia realizar intervenciones
pedagdgicas inmediatas (Qureshi et al., 2024) . El disefio fue no invasivo, utilizé
camaras convencionales y respetd principios éticos de anonimizacion vy
confidencialidad, en coherencia con buenas practicas en investigacion educativa con
IA (Moreno Padilla, 2019).
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Instrumento psicopedagdgico AIDA Se desarrolld y validé el cuestionario AIDA
(Artificial Intelligence for Dynamic Attention) con el propdsito de evaluar la atencion
estudiantil desde una perspectiva multidimensional. El instrumento consta de 15 items
distribuidos en tres dimensiones tedricamente fundamentadas:

Dinamismo percibido del estudiante (5 items), Autoevaluacion atencional (5 items),
Percepcion del cambio docente (5 items). Cada item se respondié en una escala
Likert de cinco puntos (1 = totalmente en desacuerdo; 5 = totalmente de acuerdo).
Entre los items se incluyeron afirmaciones como: “El profesor mantuvo mi interés
durante un periodo de tiempo (20—30 minutos)”, “El docente modifica su metodologia
ante pérdida de atencion de la clase” o “Mantengo una postura fisica adecuada que

favorece mi atencion durante la clase”.

Aunque el cuestionario fue aplicado por primera vez en esta investigacién, su
contenido se alinea con constructos validados en la literatura:

La dimension de autoevaluacion atencional refleja la autorregulacion cognitiva, un
predictor clave del rendimiento académico (Cid-Sillero et al., 2020) . La dimension de
percepcion del cambio docente se vincula con la credibilidad y adaptabilidad
pedagogica, factores que influyen directamente en el compromiso emocional y
conductual (Froment et al., 2021). El instrumento fue revisado por especialistas en
educacién y tecnologia aplicada, quienes confirmaron su coherencia conceptual y
adecuacién al contexto universitario. Durante su aplicacion, no se reportaron
dificultades de comprension, lo que sugiere una validez de contenido aceptable y una
fiabilidad practica promisoria.

Integracion tecnoldgica y psicopedagogica La combinacion de modelos de vision
artificial con variables comportamentales mejora la precision del reconocimiento de
patrones cognitivos en entornos naturales (Han et al., 2025). En coherencia con esta
evidencia, el sistema AIDA-IA y el instrumento AIDA fueron disefiados para funcionar
de manera articulada: los datos visuales obtenidos por la inteligencia artificial se
interpretaron a la luz de las percepciones reportadas por los estudiantes.

Este enfoque multimodal e interdisciplinario fortalece la validez ecolégica del estudio,
al captar tanto los aspectos observables (postura, mirada, movimiento) como los
autorreferenciales (percepcion subjetiva de atencion y dinamismo). Ademas, se alinea
con enfoques contemporaneos que defienden la triangulacion metodoldégica en
contextos educativos complejos (Teresa Anguera et al., 2019).
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IMPLEMENTACION

Figura 1: Disefio de ingenieriad de sistema de atencion.
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Implementacion Practica y Interfaz del Sistema

Para garantizar la viabilidad y la aceptacion por parte del docente, el sistema AIDA-
IA fue disefiado con una interfaz de usuario intuitiva y no intrusiva. La implementacion
practica se llevd a cabo en el aula durante las sesiones presenciales, utilizando
camaras convencionales instaladas en el techo o en la pared frontal.

El sistema procesa los datos en tiempo real y genera dos tipos de salidas visuales:

Dashboard para el Docente:

Una plataforma web accesible desde cualquier dispositivo, que muestra métricas
clave como el nivel promedio de atencion de la clase, el numero de alertas
generadas y los detalles de la clase en curso (curso, escuela, aula, horario). Esta
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interfaz permite al docente monitorear la dinamica de la clase sin necesidad de
interpretar datos técnicos complejos.

Visualizacién en Tiempo Real sobre el Video:

Superpuesta sobre la transmision de video de la camara, el sistema etiqueta a
cada estudiante con su nivel de atencién estimado (bajo, medio, alto), junto con
los porcentajes de postura sedente y orientacion de cabeza. Este analisis se
realiza mediante la arquitectura YOLOv8 y modelos de estimacién de pose, como
se describe en la seccién anterior.

En el Grafico 1 se muestra la interfaz completa del dashboard durante una sesion de
clase. Se observa como el sistema presenta un resumen general (total de clases,
promedio de atencién, alertas) y un grafico de linea que refleja el nivel de atencion en
tiempo real, permitiendo al docente identificar momentos de baja concentracion.

Ver Grafico 1.

La Figura 2. Visualizacion en Tiempo Real de la Atencidn Estudiantil sobre el Video
de la Camara

cam aula E 404
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llustra la visualizacién en tiempo real sobre el video de la camara. Cada estudiante
es identificado con un recuadro y etiquetas de texto que indican su estado de atencion
basado en los tres indicadores: postura sedente, direccion de la mirada y movimiento
de cabeza. Los colores (verde, amarillo, rojo) proporcionan una codificacion rapida
del nivel de atencion, facilitando la toma de decisiones pedagogicas inmediatas.

Finalmente, la Figura 3. Notificacién generada por el sistema operativo en el equipo
del docente.

A\ Confirmacion Requerida
Nivel de atencion bajo detectado (42%

iDesea continuar con la iteracian?

Continuar Detener

muestra un ejemplo de la funcionalidad de alerta. Cuando el nivel de atencion
promedio de la clase cae por debajo de un umbral predefinido (por ejemplo, 42%), el
sistema activa una alerta visual (un icono de advertencia) y muestra una
recomendacion textual ("Nivel de atencién bajo detectado"). Esta retroalimentacién
inmediata y contextualizada es el nucleo del enfoque pedagogico del sistema, ya que
busca empoderar al docente para ajustar su estrategia en el momento preciso.

RESULTS AND DISCUSSION

RESULTADOS

Durante el proceso experimental se recolectaron los datos del cuestionario AIDA y los
registros automaticos del sistema AIDA-IA. Los analisis estadisticos se realizaron
mediante pruebas no paramétricas: Wilcoxon signed-rank para comparaciones
intragrupo (pre y post) y Mann-Whitney U para comparaciones intergrupo
(experimental y control), con un nivel de significancia de a = .05.

Resultados intragrupo (Wilcoxon signed-rank).

En la Escuela de Ingenieria Ambiental (n = 26), se observaron diferencias
significativas entre el pretest y el postest en dos dimensiones del instrumento AIDA:
dinamismo percibido y autoevaluacion atencional. En ambos casos, los resultados
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sugieren una mejora posterior a la intervencion con el sistema AIDA-IA, mientras que
el puntaje total mostré solo una tendencia no significativa (véase Tabla 1).

En la Escuela de Ingenieria Civil (n = 28) y en Ingenieria de Sistemas (n = 35), no se
evidenciaron cambios estadisticamente significativos entre las mediciones pre y post.
Los puntajes mantuvieron una estabilidad relativa, lo que podria indicar una menor
sensibilidad del sistema a las condiciones pedagdgicas de estos entornos especificos
0 una mayor homogeneidad en los niveles iniciales de atencion.

El grafico 2 ilustra el nivel promedio de atencion estimado por el sistema AIDA-IA
durante una sesion de 90 minutos con estudiantes de Ingenieria Civil. Se observan
fluctuaciones naturales del nivel atencional, con picos durante actividades
participativas y descensos durante exposiciones magistrales. Estos registros
complementan los datos del cuestionario AIDA y proporcionan una vision dinamica
del comportamiento grupal.

Ver Grafico 2.

Resultados intergrupales (Mann—-Whitney U).

En la comparacién entre grupos (experimental con uso del sistema AIDA-IA y control
sin intervenciéon tecnoldgica), los resultados muestran diferencias significativas
unicamente en la Escuela de Ingenieria Ambiental, particularmente en la dimensién
de autoevaluacion atencional. En esta carrera, los estudiantes del grupo experimental
reportaron una percepcion mas favorable de su nivel de atencion tras la intervencion
(véase Tabla 2).

En Ingenieria Civil y en Ingenieria de Sistemas no se hallaron diferencias significativas
entre los grupos, lo que sugiere que la efectividad del sistema AIDA-IA podria
depender de factores contextuales como el estilo docente, la modalidad de interaccién
o la estructura de la clase.

Resultados generales

Tras la depuracién y equiparacion de datos (n = 61 para Wilcoxon y n = 122 para
Mann-Whitney U), los analisis globales no mostraron diferencias significativas en
ninguna de las dimensiones evaluadas. En ambos casos, los valores obtenidos
sugieren una tendencia a la estabilidad entre el pretest y el postest, sin cambios
estadisticamente relevantes en la atencién percibida a nivel general (véanse Tablas
3y4).

Sintesis de hallazgos

En conjunto, los resultados muestran que:

e En el andlisis intragrupo, solo en Ingenieria Ambiental se identificaron
mejoras significativas en dinamismo percibido y autoevaluacién atencional.
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e Enelanalisis intergrupal, las diferencias significativas también se concentraron
en la dimensién de autoevaluacion atencional de la misma carrera.

e En los andlisis globales, no se encontraron diferencias significativas entre
grupos ni entre momentos de medicion.

Estos resultados sugieren que el uso del sistema AIDA-IA podria estar asociado con
mejoras puntuales en la percepciéon atencional de los estudiantes de Ingenieria
Ambiental, aunque no se evidencian efectos generalizados en el conjunto de la
muestra. Los hallazgos cuantitativos ofrecen una base soélida para la interpretaciéon
pedagdgica que se desarrolla en la seccion de Discusion.

Tablas y Gaficos

En la Tabla 1 tenemos los resultados de la prueba Wilcoxon signed-rank por escuela
(pre vs. post): estadisticos W, z, p y r_rb por dimension y total.

Ver Tabla 1.

En la Tabla 2 tenemos los resultados de la prueba Mann—-Whitney U por escuela
(comparacioén post: experimental vs control): U, p y r_rb por dimensién y total.

Ver Tabla 2.

En la Tabla 3 tenemos los resultados Wilcoxon general (n =61): W, z, p, r_rb.

Ver Tabla 3.

En la Tabla 4 tenemos los resultados de la prueba Mann—-Whitney U general (N =
122)

Ver Tabla 4.

En el Grafico 3 se representa la Distribucion de puntajes pre-test y post-test en el
grupo experimental de Ingenieria Ambiental.

Ver Gréafico 3.
En el Grafico 4 se representa el cambio de mediana (Post - Pre) por dimension en
Ingenieria Ambiental.

Ver Grafico 4.
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En el Grafico 5 se representa la Distribucion de puntajes pre-test y post-test en
Ingenieria Civil.

Ver Grafico 5.

En el Grafico 6 se representa el Cambio de mediana (Post — Pre) Civil.

Ver Grafico 6.

En el Gréfico 7 se representa la Distribucion de puntajes pre-test y post-test Sistemas.

Ver Grafico 7.

En el Grafico 8 se representa el Cambio de mediana (Post — Pre) en Ingenieria de
Sistemas.

Ver Grafico 8.

Comparacion entre el grupo experimental y control (Post-test) Graficos

En el Grafico 9 se representa la Distribucion de puntajes post-test del grupo
experimental y control en Ingenieria Ambiental.

Ver Grafico 9.

En el Grafico 10 se representa el Tamanio del efecto (r_rb) entre grupos en
Ingenieria Ambiental.

Ver Grafico 10.

En el Grafico 11 se representa la Distribucién de puntajes post-test en Ingenieria
Civil.
Ver Grafico 11.

En el Grafico 12 se representa el tamano del efecto estimado mediante r_rb para
cada dimensién de civil.

Ver Grafico 12.
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En el Grafico 13 se representa la Comparacién entre grupo experimental y control
Sistemas.

Ver Grafico 13.

En el Grafico 14 se representa el Tamano del efecto (r_rb) en Ingenieria de
sistemas.

Ver Grafico 14.

Graficos generales:

En el Grafico 15 se representa la Distribucion de puntajes wilcoxon pre-test y post-
test general.

Ver Grafico 15.

En el Grafico 16 se representa el Cambio de mediana wilcoxon pre-test, post-test
general.

Ver Grafico 16.

En el Grafico 17 se representa la Distribucion de puntajes pre-test y post-
test(wilcoxon) general por Escuela.

Ver Grafico 17.

En el Grafico 18 se representa el Cambio de mediana pre-test, post-test (wilcoxon
general por escuela.

Ver Grafico 18.

En el Grafico 19 se representa la Distribucion de puntajes Mann-whitney pre-test y
post-test general.

Ver Grafico 19.
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En el Grafico 20 se representa el Cambio de mediana pre-test, post-test (wilcoxon
general por escuela.

Ver Grafico 20.

En el Grafico 21 se representa la Distribucion de puntajes Mann-whitney pre-test y
post-test por escuela.

Ver Grafico 21.

DISCUSION

Los resultados sugieren que la implementacion de un sistema de inteligencia artificial
(IA) orientado al monitoreo de la atencion estudiantil se asocié con mejoras puntuales
en determinadas dimensiones del instrumento AIDA, especialmente en la
autoevaluacion atencional (D3) y en el dinamismo percibido del docente (D2). Estas
mejoras fueron estadisticamente significativas en la escuela de Ingenieria Ambiental,
con valores de p < .05 en la prueba de Wilcoxon y tamafios de efecto moderados a
grandes (r_rb = .52—-.58), lo que sugiere un impacto potencialmente sustantivo de la
intervencion y no solo un cambio marginal.

Estos hallazgos se articulan con los resultados de Lu & Cutumisu (2022), quienes
evidenciaron que la atencion y el compromiso autorregulado actuan como mediadores
entre la participacion y el rendimiento académico. En consecuencia, los incrementos
observados en las dimensiones de dinamismo docente y autoevaluacion atencional
sugieren que el sistema AIDA-IA no solo facilita la observacion del comportamiento
atencional, sino que también fomenta una participacion cognitiva mas sostenida.

De manera complementaria, Trabelsi et al. (2023) desarrollaron un sistema de
deteccién atencional basado en YOLOvVS, demostrando la viabilidad de utilizar
arquitecturas ligeras de vision artificial para el monitoreo en tiempo real de conductas
estudiantiles. Al igual que en dicho estudio, el sistema AIDA-IA implementado en esta
investigacion privilegié un enfoque no invasivo y ético, centrado en la mejora del
proceso pedagogico mas que en el control del comportamiento.

De acuerdo con (Han et al., 2025), los sistemas basados en modelos de deteccién
visual como YOLOv8 permiten capturar de forma automatica y en tiempo real
patrones de comportamiento y atencién en el aula, posibilitando intervenciones
pedagogicas inmediatas. Esta evidencia empirica apoya el principio de que la IA
educativa no solo debe recopilar datos, sino integrarse en procesos de
retroalimentacion formativa que mejoren la dindmica de clase. En nuestro caso, la
retroalimentacion visual y las alertas en tiempo real pudo haber servido como insumo
para que el docente ajustara su metodologia, lo que podria haber favorecido la mejora
observada en las dimensiones D2 y D3.
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Desde un punto de vista estadistico, el uso combinado de las pruebas Wilcoxon (para
comparaciones intra-grupo) y Mann-Whitney U (para contrastes inter-grupo) permitio
analizar los efectos de la intervencion sin asumir normalidad en las distribuciones de
los datos, lo cual fue adecuado dada la naturaleza ordinal de las escalas Likert
empleadas. Los tamafios de efecto, calculados mediante r_rb y Cohen’s d,
complementaron la interpretacion de la significancia, indicando que en los casos de
Ingenieria Ambiental el impacto fue moderado, mientras que en Civil y Sistemas
resulto leve. Esto respalda las recomendaciones metodoldgicas de (Fritz et al., 2012)
, quienes subrayan la importancia de reportar tamafos de efecto junto con la
significancia para evaluar la magnitud real de los cambios educativos.

Pedagogicamente, los resultados coinciden con lo expuesto por (Black & Wiliam,
1998) , quienes proponen que la retroalimentacion formativa inmediata fortalece la
autorregulacion tanto docente como estudiantil. En nuestro estudio, el sistema I1A—
docente funciono precisamente bajo este principio, permitiendo ajustes en tiempo real
que favorecieron la interaccién y el dinamismo de la clase. Del mismo modo,
(Marquez-Carpintero et al., 2023) reportaron que las tecnologias emergentes que
proveen feedback inmediato mejoran la participacién y reducen la distraccion en
entornos universitarios, en concordancia con nuestros resultados globales.

Reconocemos, sin embargo, limitaciones relevantes. La muestra efectiva se redujo
debido a la variabilidad en la asistencia estudiantil y cambios de matricula, lo cual
podria haber afectado la potencia estadistica de algunas pruebas, particularmente en
Ingenieria Civil y Sistemas. Ademas, el instrumento AIDA evalua percepciones
autorreportadas, susceptibles a sesgos subjetivos, y la duraciéon de la intervencion
(dos meses) limita la inferencia sobre la sostenibilidad de los efectos. Finalmente, las
condiciones técnicas (iluminacion, disposicion del aula) pudieron influir en la precision
del sistema, tal como advierten (Han et al., 2025) respecto a los desafios de deteccion
visual en entornos no controlados.

En conjunto, estos hallazgos son consistentes con la hipotesis de que la integracion
de sistemas de inteligencia artificial con estrategias pedagdgicas adaptativas podria
potenciar la atencion sostenida y la participacion en contextos universitarios reales.
La evidencia estadistica obtenida, junto con la coherencia tedrica y empirica con
investigaciones previas, sugiere que la IA puede actuar como un mediador
pedagdgico eficaz, favoreciendo un aprendizaje mas dinamico, reflexivo y basado en
datos.
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CONCLUSION
En esta investigacion implementamos y evaluamos un sistema de apoyo al docente
orientado a favorecer la atencion sostenida en el aula universitaria. A partir de su
aplicacion, los resultados sugieren mejoras puntuales en la participacién y en la
autorregulacion atencional del grupo experimental, o que evidencia que la atencién
puede ser estimulada cuando el estudiante se involucra activamente en la dinamica
de la clase y reflexiona sobre su propio proceso atencional.

El sistema se consolidd no solo como un medio de registro y seguimiento, sino como
un recurso que facilité el ajuste pedagégico durante el desarrollo de la sesién,
promoviendo clases mas dinamicas, participativas y adaptadas a las necesidades del
grupo. De este modo, estos hallazgos aportan evidencia preliminar sobre la
utilidad de integrar mecanismos de retroalimentaciéon inmediata en el aula,
destacando su potencial para fortalecer la calidad de la experiencia educativa.

Consideramos relevante que futuros estudios exploren la aplicacion de este
sistema en otros contextos académicos o modalidades de ensenanza, asi como
su integracion con herramientas tecnolégicas complementarias que permitan
profundizar en la comprensién del proceso atencional en entornos reales de
aprendizaje.
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Grafico 1. Interfaz del Dashboard del Sistema AIDA-IA para el Docente
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Grafico 2. Ejemplo de Datos Objetivos del Sistema AIDA-IA Durante una

Sesion de Clase.
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Grafico 3: Distribucion de puntajes pre-test y post-test en el grupo

experimental de Ingenieria Ambiental.

Pre vs Post - Grupo Experimental (Ambiental)
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Grafico 4. Cambio de mediana (Post — Pre) por dimensién en Ingenieria
Ambiental.

Cambio de Mediana (Post - Pre) - Ingenieria Ambiental

Grafico 5. Distribucién de puntajes pre-test y post-test en Ingenieria Civil.
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Grafico 7. Distribucion de puntajes pre-test y post-test Sistemas

Pre vs Post - Grupo Experimental (sistemas)
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Grafico 8. Cambio de mediana (Post — Pre) en Ingenieria de Sistemas.
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Grafico 9. Distribucion de puntajes post-test del grupo experimental y control

en Ingenieria Ambiental.
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Grafico 10. Tamano del efecto (r_rb) entre grupos en Ingenieria Ambiental.

Tamario del efecto (r_rb) - Ambiental
0.050

0.025
g B S
i

0.025

-0.050
D1 D2 D3 TOTAL

Dimension

Grafico 11. Distribuciéon de puntajes post-test en Ingenieria Civil.
Comparacion Post-test Experimental vs Control - Civil
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Grafico 12. presenta el tamano del efecto estimado mediante r_rb para cada
dimensioén de civil.
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Grafico 13. Comparacién entre grupo experimental y control Sistemas
Comparacion Post-test Experimental vs Control - Sistemas

D1 D2
25 I ° 25 .
L d
E3
20 — 20 $
Kl
15 . 15 .
10 10
o 5 . © 5 o .
o)
g D3 TOTAL
Q 2 70 o
60
15 50
I
! 40 b °
10
30
5 20
L] L] . .
Control Experimental Control Experimental

Grafico 14. Tamaio del efecto (r_rb) en Ingenieria de sistemas.
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Grafico 15. Distribucion de puntajes wilcoxon pre-test y post-test general.
Distribucion Pre vs Post - Resultados Generales (grupo experimental combinado)
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Grafico 16. Cambio de mediana wilcoxon pre-test, post-test general.
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Grafico 17. Distribucién de puntajes pre-test y post-test(wilcoxon) general por
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Grafico 18. Cambio de mediana pre-test, post-test (wilcoxon general por
escuela).
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Cambio de Mediana (Post - Pre) por Escuela
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Grafico 19. Distribucién de puntajes Mann-whitney pre-test y post-test general
Comparacion Post-test (General): Control vs Experimental
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Grafico 20. Cambio de mediana pre-test, post-test (wilcoxon general por
escuela).
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Tamaiio del efecto r_rb - Mann-Whitney (General)
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Grafico 21. Distribucién de puntajes Mann-whitney pre-test y post-test por

escuela.
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Tabla 1. Resultados de la prueba Wilcoxon signed-rank por escuela (pre vs.
post): estadisticos W, z, p y r_rb por dimensién y total.

Escuela Dimension N A Mediana w z o] r_rb
Ambiental DIM 1 26 -0.50 124.50 -0.411 .691 -.098
Ambiental DIM 2 26 -3.00 44.00 -2.277 .024* -.581
Ambiental DIM 3 26 -2.00 46.00 -1.972 .050* -.516
Ambiental Total 26 -4.00 93.00 -1.870 .063 -.428
Civil DIM 1 28 1.50 174.50 1.110 272 .264
Civil DIM 2 28 1.00 123.00 0.672 511 A71
Civil DIM 3 28 -0.00 126.00 -0.016 1.000 -.004
Civil Total 28 2.00 187.50 0.673 .509 .154
Sistemas DIM 1 35 1.00 249.00 0.681 .502 .145
Sistemas DIM 2 35 0.00 218.50 0.022 .991 .005
Sistemas DIM 3 35 -0.83 178.00 -0.569 .576 -.123
Sistemas Total 35 1.00 296.00 0.277 .789 .055

Nota. N = tamafio de muestra; A Mediana = diferencia de medianas (Hodges-Lehmann
Estimate); W = estadistico de Wilcoxon; z = valor z estandarizado; r_rb = correlacién rango-
biserial como medida del tamario del efecto. *p < .0

Tabla 2. Resultados de la prueba Mann-Whitney U por escuela (comparaciéon
post: experimental vs control): U, py r_rb por dimension y total.

Escuela Dimension N Mediana Mediana Rango Medio Rango Medio U p r_rb
Exp Ctrl Exp Ctrl

Ambiental Total 17 53.18 48.65 19.91 15.09 103.50 162 -.284
Ambiental DIM 1 17 18.53 17.77 18.03 16.97 135.50 767 -.062
Ambiental DIM 2 17 19.59 17.53 20.26 14.74 97.50 .099 -.325
Ambiental DIM 3 17 15.06 13.35 20.88 14.12 87.00 .044* -.398
Civil DIM 1 22 18.32 19.36 21.80 23.20 257.50 722 .064
Civil DIM 2 22 18.86 19.18 22.73 22.27 237.00 915 -.021
Civil DIM 3 22 15.00 14.86 22.98 22.02 231.50 .811 -.043
Civil Total 22 52.18 53.41 23.07 21.93 229.50 778 -.052
Sistemas DIM 1 21 18.67 18.86 20.74 22.26 236.50 .690 .073
Sistemas DIM 2 21 18.86 18.90 21.50 21.50 220.50 1.000 .000
Sistemas DIM 3 21 14.43 15.24 20.10 22.90 250.00 455 134
Sistemas Total 21 51.95 53.00 20.50 22.50 241.50 .603 .095

Nota. N = tamafo de muestra por grupo; Exp = Experimental; Ctrl = Control; U = estadistico
de Mann-Whitney U; r_rb = correlacién rango-biserial como medida del tamano del efecto. *p
<.05.

Tabla 3. Resultados Wilcoxon general (n =61): W, z, p, r_rb.

Dimension N A w z o] r_rb
Mediana

DIM 1 61 1.00 851.00 1.200 231 .189

DIM 2 61 -0.50 574.00 -0.383 .705 -.063
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DIM 3

61

-0.50

589.50

-0.463

.646

-.075

Total

61

0.50

856.50

0.238

815

.036

Nota. N = tamano total de muestra (Control n = 61, Experimental n = 61); U = estadistico de
Mann-Whitney U; r_rb = correlaciéon rango-biserial como medida del tamano del efecto. No se
encontraron diferencias estadisticamente significativas (p > .05) entre los grupos control y

experimental.

Tabla 4. Resultados de la prueba Mann-Whitney U general (N = 122)

Dimensién N U p r_rb
Total 122 1738.00 .531 -.066
DIM 1 122 1883.00 .909 .012
DIM 2 122 1697.50 .395 -.088
DIM 3 122 1747.50 557 -.061

Nota. N = tamafio total de muestra (Control n = 61, Experimental n = 61); U = estadistico de
Mann-Whitney U; r_rb = correlaciéon rango-biserial como medida del tamano del efecto. No se
encontraron diferencias estadisticamente significativas (p > .05) entre los grupos control y

experimental.

42




ANEXOS

Evidencia de sumision del articulo en una revista de prestigio

Frontiers<noreply@frontiersin.org> © €~ Responder &\ Responder atodos > Reenviar B
Para: ® Jhon Marcos Luna Villanueva Mar 25/11/2025 6:08
K Marcado
5§ Este mensaje esté en Inglés Traducir a Espafiol ~ No traducir nunca de Inglés

Dear Dr Luna Villanueva
Your manuscript has passed the initial validation stage with our research integrity team.

Did you know that our artificial intelligence review assistant (AIRA) conducts 40 manuscript checks before the review process and a further 14
during the review? Learn more about our unique approach to safeguarding quality and research integrity.

What happens next?
Your manuscript is now in editorial assignment. This is where we will find a group of experts to edit and review your manuscript. This time can
vary according to theavailability of researchers.

As always, we will keep you updated on any progress.
Regards,

Best regards,
Your Frontiers in Education Team,

Frontiers | Editorial Office - Collaborative Peer Review Team
www.frontiersin.org

Avenue du Tribunal Fédéral 34

1005 Lausanne Switzerland

For technical issues please contact our IT Helpdesk (support@frontiersin.org) or visit our Frontiers Help Center (helpcenter.frontiersin.org)

This is an automated message just to keep you informed.
You can't reply to this so if you need help, the quickest way to talk to us is to sign into the review forum and use our chatbot.

Manuscript title: Application of Artificial Intelligence to Measure Attention Levels in University Students

Manuscript ID: 1753873

Submitted By: Wilmer Edquén Barboza

Authors: Wilmer Edquén Barboza, Roberto Carlos Flores Ramirez, Jhon Marcos Luna Villanueva, Yngue Elizabeth Ramirez, Danny Lévano and Nancy Esther Casildo-Bedén
Journal: Frontiers in Education, section Higher Education

Submitted on: 25 Nov 2025

If you encounter any technical issue, contact support@frontiersin.org, with UNfKPBOTESDVKi5 as reference.

43



Copia de la resolucion de inscripcion del perfil de proyecto de tesis en formato
articulo aprobado por el consejo de facultad correspondiente

& UPelU

U VERSICAD ERUSHA UK CN
“ANO DE LA RECUPERACION Y CONSOLIDACION DE LA ECONOMIA PERUANA™

RESOLUCION N° 1197-2025/UPeU-FIA-CF

Lima, Nafia, 16 de diciembre de 2025

VISTO:

El expediente de los (las) bachilleres Wilmer Alexander Edquén Barboza identificado(a) con codigo
universitario N° 201912998, Roberto Carlos Flores Ramirez identificado(a) con codigo universitario N° 201912421
y Jhon Marcos Luna Villanueva identificado(a) con codigo universitario N° 201912415, de la Escucla Profesional
de Ingenieria de Sistemas de la Facultad de Ingenieria y Arquitectura de la Universidad Peruana Unién;

CONSIDERANDO:

Que la Universidad Peruana Unién tiene autonomia académica, administrativa y normativa, dentro del dmbito
establecido por la Ley Universitaria N° 30220 y ¢l Estatuto de la Universidad;

Que la Facultad de Ingenieria y Arquitectura de la Universidad Peruana Unidn, mediante sus reglamentos
académicos y administrativos, ha establecido las formas y p di para la i6n de la tesis en formato

articulo:

Quc ¢l Comité Dictaminador ha emitido su dictamen aprobando <l informe de tesis titulado “Aplicacion de
la IA para la medicion del nivel de atencion en estudiantes universitarios”, pr lo por los (las) bachilleres Wilmer
Alexander Edquén Barboza, Roberto Carlos Flores Ramirez y Jhon Marcos Luna Villanueva reuniendo de esta
manera las condiciones previas para la declaratoria de expedito para la prog; i6n de la 16n:

Estando a lo acordado cn la sesion del Conscjo de la Facultad de Ingenicria y Arquitectura de la Universidad
Peruana Unidn, celebrada ¢l 16 de diciembre de 2025, y en aplicacion del Estatuto y ¢l Reglamento General de
investigacion de la Universidad;

SE RESUELVE:

1. Declarar expedito a los (las) bachilleres Wilmer Alexander Edquén Barboza, Roberto Carlos Flores
Ramirez y Jhon Marcos Luna Villanueva, para que sustenten la tesis en formato articulo “Aplicacion
de la IA para la medicion del nivel de atencién en estudiantes universitarios™, conducente a la obtencion
del titulo profesional de Ingeniero de Sistemas, ¢l 02 de febrero de 2026, a las 11:00 horas, en la
modalidad Virtual u online sincronica.

2. Designar ¢l Jurado de Sustentacion, encargado de gestionar la sustentacion respectiva, ¢l mismo que
queda constituido por los siguientes miembros:

Presidente: Mg. Wilder Marlo Rimarachin
Secretario: Mtro Joyse Baldwin Huamén Labdn
Asesor: Mg. Nancy Esther Casildo Bedon
Vocal 1: Mtra. Yngue Elizabeth Ramirez Pezo

Registrese, comuniquese y archivese.

DECANA SECRETARIA ACADEMICA.

Secretaria Cunenal

-Anhive

Villa Unién - Riafa, altura Km 19 de la Carrelera Central Lutigancho = Chosica, Lima 15 - Perd
Teldfono: (01) 6186300  Web: www upeu edu ge
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