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Factores que influyen en el rendimiento académico en
estudiantes del tercer ciclo de una universidad privada en Lima

Factors influencing academic performance in third cycle
students of a private university in Lima.
Daniel Alberto Ipince Antunez, Miguel Angel Mifiope Gomez, Javier Linkolk Lopez

Gonzales

Resumen

Objetivo: Determinar los factores que influyen en el rendimiento académico de los
estudiantes del tercer ciclo de una universidad privada en Lima. Metodologia: Enfoque
cuantitativo, con disefio no experimental, de corte transversal y nivel explicativo. La
muestra fue de 234 estudiantes, seleccionados mediante muestreo aleatorio simple. Se
utilizaron técnicas de recolecciébn documental y encuesta. Resultados: El modelo
completo explicd el 13.6% de la variabilidad del rendimiento académico, solo un nimero
reducido de variables predictoras presentd efectos estadisticamente significativos. El
modelo stepwise mostré mejor ajuste (AIC = 308.797) en comparacion con el modelo
completo, manteniendo una capacidad predictiva adecuada (Pseudo R2 = 0.101).
Conclusién: Existe influencia significativa de los factores en el rendimiento académico
en estudiantes del tercer ciclo de una universidad privada en Lima.

Palabras clave: Rendimiento académico, regresion logistica ordinal, factores,

educacién superior, analisis multivariado.

Abstract

Objective: To determine the factors that influence the academic performance of
students in the third cycle of a private university in Lima. Methodology: Quantitative
approach, with non-experimental design, cross-sectional and explanatory level. The
sample consisted of 234 students, selected by simple random sampling. Documentary
collection and survey techniques were used. Results: The complete model explained
13.6% of the variability of academic performance, only a small number of predictor
variables showed statistically significant effects. The stepwise model showed better fit
(AIC = 308.797) compared to the full model, maintaining an adequate predictive capacity
(Pseudo R? = 0.101). Conclusion: There is a significant influence of the factors on
academic performance in third cycle students of a private university in Lima.
Keywords: Academic performance, ordinal logistic regression, factors, higher

education, multivariate analysis.
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Introduccion

El rendimiento académico en la educacion superior ha sido, en las Ultimas décadas, una
de las preocupaciones centrales para universidades e investigadores en todo el mundo,
debido a su papel decisivo en la formacién profesional y en la mejora continua de la
calidad educativa. A nivel internacional, estudios como los de Gutiérrez, Garzon y
Segura (2021) en Colombia, Martinez et al. (2020) en México, y Barahona (2014) en
Chile, identificaron mdltiples factores, como los pedagdgicos, institucionales,
sociodemograficos y personales, que incidieron significativamente en el desempefo de
los estudiantes universitarios, utilizando modelos estadisticos como la regresién
logistica y el analisis discriminante.

En el contexto peruano, esta preocupacion también cobré relevancia, especialmente en
universidades privadas, donde la diversidad de trayectorias estudiantiles, los distintos
niveles de preparacién previa y el entorno socioeconémico desafiaron la obtencion de
un rendimiento académico homogéneo. En una universidad privada de Lima, se
evidencio que los estudiantes del tercer ciclo presentaban niveles de desempefio
variados, lo que planted la necesidad de identificar con mayor precision los factores que
influyen en sus logros académicos. Bajo esta premisa, la presente investigacion partio
de la siguiente interrogante: ¢Cudles son los factores que influyen en el rendimiento
académico en estudiantes del tercer ciclo de una universidad privada en Lima?

La justificacion del estudio se fundamenta en tres dimensiones clave. Desde una
perspectiva practica, mejorar el rendimiento académico conlleva beneficios individuales
y colectivos. Factores personales como la motivacion, la disciplina y la salud emocional,
junto a elementos contextuales como el entorno familiar, el acceso a servicios de apoyo
y la percepcion del clima institucional, influyen en el éxito estudiantil. Diversos autores
como Gutiérrez, Garzon y Segura (2021) y Tinto (1993) han sefialado que la
combinacion de estos factores puede determinar el abandono, la permanencia o el éxito
en la trayectoria universitaria.

Diversos estudios han abordado el fendmeno del rendimiento académico mediante
modelos de regresion. Martinez et al. (2020) utilizaron un modelo predictivo en
estudiantes de Medicina, hallando que repetir escuela, estudiar menos de 15 horas por
semanay el puntaje de ingreso eran variables significativas. Heredia, Rodriguez y Vilalta
(2012) emplearon regresion logistica ordinal en estudiantes de Ingenieria, encontrando
que el promedio en asignaturas cientificas del primer afio era un predictor confiable del
rendimiento futuro. Otros estudios relevantes son los de Barahona (2014), que hallé la

influencia del género y la satisfaccion con la carrera; Pérez y Romero (2018), que usaron
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regresion logistica y multiple para correlacionar rendimientos entre areas; y Vitola
(2015), quien identificé variables socioecondémicas y familiares como determinantes en
Mateméticas. Todos ellos coinciden en que el rendimiento académico no depende de
un Unico factor, sino de una red compleja de variables que actdan en conjunto o de
manera mediada.

El objetivo fue determinar los factores que influyen en el rendimiento académico en
estudiantes del tercer ciclo de una universidad privada en Lima. Asimismo, como
objetivos especificos, se tuvo en cuenta identificar los factores contextuales y
personales que influyen en el rendimiento académico.

En funcién del problema planteado y de los antecedentes tedricos revisados, se formulé
la hipotesis general que orientd la presente investigacion: existe influencia significativa
de los factores en el rendimiento académico en estudiantes del tercer ciclo de una

universidad privada en Lima.

Metodologia

El presente estudio de investigacion es un estudio que presentd un disefio no
experimental debido a que las variables no fueron manipuladas de manera deliberada,
asimismo, fue de tipo basica porque los aportes y hallazgos contribuyeron a la teoria del
constructo de la variable, también se estableci6 en un enfoque cuantitativo porque utilizd
la estadistica para obtener los resultados y arribar nuevos postulados, ademas fue de
nivel explicativo porque permitid dar respuesta mediante el analisis de regresion
logistica para predecir los factores que influyeron en el rendimiento académico y, tuvo
corte transversal porque el estudio se realizd en un solo momento o tiempo Unico para
la recoleccion de datos (Hernandez & Mendoza, 2018). La variable independiente se
representé mediante los factores contextuales y personales en estudiantes. Asimismo,
la variable dependiente se establecié por el rendimiento académico en estudiantes.
Para determinar el tamafio de la muestra en una poblacion finita, se utilizé formulas
basadas en la estimacion de proporciones. En el estudio, se parte de una poblacién de
N = 600 estudiantes, y se asume que la proporcién (p) es de 0.50 (lo que maximiza la
variabilidad), un nivel de confianza del 95% (lo que implica un valor Z de 1.96) y se
desea una precision (error muestral) d = 5%, lo que es comun en estudios educativos
(Hernandez & Mendoza, 2018; Cochran, 1977).

Dado que la poblacién fue finita (N = 600), se aplicé la correccion para poblacion finita.
Este procedimiento se fundamentd en los métodos de muestreo probabilistico (Krejcie

& Morgan, 1970; Cochran, 1977) y es ampliamente utilizado en investigaciones con
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poblacion conocida. Ademas, el muestreo aleatorio simple se aplicé para asegurar que
cada estudiante de la poblacion tenga la misma probabilidad de ser seleccionado, lo que
incrementa la representatividad de la muestra (Hernandez & Mendoza, 2018). Luego de
ello, se utilizé la formula de Cochran para una muestra infinita y aplicando la correccion
para poblacion finita, se determiné que, para una poblacion de 600 estudiantes, con una
precision del 5% (d = 0.05), una proporcion de 50% (p = 0.50) y un nivel de confianza
del 95% (Z = 1.96), el tamafio de muestra adecuado es de aproximadamente 234
estudiantes.

Para la recolecciéon de datos de los 234 estudiantes universitarios se ha elegido la
técnica documental y encuesta, para ello, los documentos de las calificaciones de los
estudiantes fueron provistos de las diferentes asignaturas en el ciclo académico 2023 —
I, las cuales se obtuvieron de la base de datos del area de estudios generales, ademas,
se aplicoé una encuesta a cada estudiante via correo sobre los aspectos contextuales y
personales

Ponsot et al., (2009) como se cité en Heredia, Rodriguez & Vilalta (2014) sostienen que
la regresion logistica de acuerdo a su expresion mas simple, posee una respuesta de
tipo binaria, es decir, propone que el logaritmo de “razén de probabilidad” (odds, segun
su denominacién en inglés) es resultado del cociente entre la probabilidad de éxito y
fracaso para un ensayo de Bernoulli, por ello como principio describe una funcién lineal
bajo los parametros denominados predictora lineal. Asimismo, en el caso particular de
la regresion logistica ordinal, se emple6é una funcion de union para establecer una
relacién de modo lineal con las variables explicativas a razon de probabilidad acumulada

w
|

hasta la categoria “i” en la variable ordinal; y la probabilidad que tome un valor mayor
en dicha categoria (Agresti, 2007; Hosmer & Lemeshow, 2000).

Por otro lado, en la regresion logistica ordinal, las funciones mayores empleadas son de
tipo: Logit y Cloglog (Agresti, 2007). De acuerdo con McCullagh (1980) propuso que la
unién con Logit, es adecuada para el analisis de datos ordinales, teniéndose en cuenta
una distribucioén de frecuencias uniforme, con la extension de las categorias existentes;
mientras que la unién Cloglog se utiliza para el analisis de datos categéricos, cuyo mayor
valor son las categorias con mayor probabilidad.

En el presente estudio, los valores utilizados para la variable ordinal se encontraron
representados con las calificaciones de logro, propuestas segun el Ministerio de
Educacion del Peru (MINEDU): “En inicio; En proceso; Logro esperado y Logro
destacado”; siendo para ello preciso emplear el Logit, como el mas adecuado. Por ello,

en vista que los datos a presentar son variables numéricas y categoricas, es
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caracteristica de un estudio multivariado. Para el procesamiento de las variables y su
analisis, se utilizo el Sotfware Rstudio.

Ademads, dicho analisis se realizé6 empleando la estadistica descriptiva de cada variable
continua, determinando las medidas de tendencia, variabilidad y asimetria, asi como los
diagramas de caja. Ademas, cada variable categdrica se relacion6 con la variable
respuesta mediante la Prueba Chi - Cuadrado de Independencia. Navarro et al., (2014)
mencionan que, cuando la variable respuesta posee mas de dos (2) categorias, el
modelo logistico se denomina polinémico. Al respecto, en la implementacién de un
modelo logistico polindmico se debe seleccionar un nivel para la variable respuesta;
teniendo en cuenta el nivel de referencia con el que se comparan los demas niveles. Es
decir, si se cambian los niveles de referencia, no se alteran los modelos, sin embargo,
cambian las interpretaciones de los parametros. Ademas, para el modelo logistico
polinébmico con variable respuesta Y = {0,1, 2}; K variables explicativas representadas
por X = X1, ... XK'y 0; como categoria de referencia, se tienen en cuenta para modelos
logisticos.

El estudio se aplicé en una universidad privada de Lima con autorizacion institucional.
La recoleccion de datos se realizé de forma virtual y automatizada. Ademas, se cumplio
rigurosamente con las normas APA, garantizando el respeto a los derechos de autor y

los principios éticos de autonomia y justicia en la investigacion cientifica.

Resultados

De acuerdo con la tabla 1, la mayoria de los predictores presentaron coeficientes no
significativos (p > 0.05), como es el caso de la fila 1 (coef. = 0.030, p = 0.495), que mostré
un efecto minimo sobre la probabilidad de obtener una mejor respuesta en la pregunta
9. Variables de las filas 1 a 15, 17 a 21, 23, 25, 26 y 27 presentaron coeficientes
cercanos a cero o moderados, sin evidencia estadistica suficiente para rechazar la
hipétesis nula. Se identificaron también predictores con p-valores cercanos al umbral de
significancia, como las filas 2 (0.720, p = 0.093), 16 (0.614, p = 0.064) y 20 (-0.500, p =
0.102), que mostraron tendencias a tener un efecto, aunque sin alcanzar significancia al
5%, por lo que su influencia debe considerarse con cautela. En contraste, algunos
predictores si fueron estadisticamente significativos (p < 0.05). La fila 22 (coef. = 0.598,
p = 0.019) indico un efecto positivo moderado, con un odds ratio (OR) = 1.82, lo que
sugiere que un incremento en esta variable aumenté las probabilidades de obtener una
mejor categoria en la pregunta 9. Mas relevante aun fue la fila 24 (coef. = 1.584, p =

0.014), con un OR = 4.88, que reflejo un efecto sustancial. Finalmente, los coeficientes
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de las filas 28 (10.196), 29 (12.255) y 30 (15.009), con valores p de 0.036, 0.012 y 0.002,
respectivamente, fueron altamente significativos, lo que sugiere un impacto
extremadamente fuerte. Los odds ratios correspondientes, exp(10.196), exp(12.255) y
exp(15.009), fueron muy elevados, lo que confirma que estas variables fueron
predictoras clave en el modelo.

De acuerdo con la tabla 2, la mayoria de los intervalos de confianza al 95 % incluyeron
el valor cero, lo que indica que no se pudo rechazar la hip6tesis nula de efecto nulo para
esos predictores. Por ejemplo, los intervalos correspondientes a las preguntas 1, 2, 3,
4,5, 6, 8, 13, 14, 16 a 19, 21, 22, 24 a 29, 31, 33 a 35, mostraron efectos pequefios o
inciertos, con rangos que abarcaron tanto valores negativos como positivos. Esta
evidencia sugiere que dichos predictores no tuvieron una influencia estadisticamente
significativa sobre la probabilidad de que la respuesta a la pregunta 9 se ubicara en una
categoria superior. Sin embargo, se identificaron dos predictores estadisticamente
significativos, cuyos intervalos no incluyeron el cero. El intervalo 30 (0.101, 1.105) indic6
un efecto positivo moderado, lo que implica que un aumento en esa variable se asocio
con una mayor probabilidad de obtener una mejor calificacion en la pregunta 9. Por su
parte, el intervalo 32 (0.334, 2.881) evidenci6 un efecto mas fuerte y consistente en la
misma direccion.

De acuerdo con la tabla 3, se observé que la mayoria de los odds ratios (OR) obtenidos
para los predictores analizados presentaron intervalos de confianza al 95% que
incluyeron el valor 1, lo cual indica que no se pudo comprobar estadisticamente un
efecto significativo de estas variables, de manera individual, sobre la probabilidad de
que la respuesta a la pregunta 9 se ubicara en una categoria superior. Especificamente,
variables como las preguntas 1, 3, 4, 5, 6, 8, 13, 14, 16 al 29, 31, 33, 34 y 35 mostraron
odds ratios con efectos leves 0 moderados, tanto positivos como negativos, pero con
rangos amplios e intervalos que abarcaron el valor nulo. Esta condicién impidi6 rechazar
la hipétesis nula y, por ende, afirmar una influencia estadisticamente significativa. En
contraste, se identificaron dos predictores que si alcanzaron significacion estadistica. La
pregunta 30 presentd un odds ratio de 1.818, con un intervalo de confianza de 1.107 a
3.019, lo cual implica que, por cada unidad de incremento en esta variable, las
probabilidades de que un estudiante obtuviera una mejor categoria en la pregunta 9
aumentaron en un 82 %, con un nivel de confianza del 95 %. Mas notable auln fue la
pregunta 32, cuyo odds ratio fue de 4.874 (IC: 1.397 a 17.835), lo que indica que un
incremento en esta variable se asocio con un aumento de casi 4.9 veces en las odds

ratios de alcanzar una calificacion més alta. Este hallazgo la posiciona como el predictor
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con mayor impacto dentro del modelo.En suma, aunque varios predictores evidenciaron
tendencias positivas, como en los casos de las preguntas 2, 24 y 31, sus intervalos de
confianza incluyeron el valor 1, lo que impidio afirmar un efecto significativo. Por lo tanto,
solo las variables correspondientes a las preguntas 30 y 32 mostraron una influencia
clara, positiva y estadisticamente comprobada, convirtiéndose en factores relevantes
para explicar el incremento en la percepcién de logro reflejada en la respuesta a la
pregunta 9.

De acuerdo con la tabla 4, los valores del Factor de Inflacion de la Varianza (VIF)
oscilaron entre 1.416 (para la pregunta 35) y 3.767 (para la pregunta 1). La mayoria de
los predictores presentaron valores de VIF comprendidos entre 1.4y 2.5, lo cual indica
un nivel de multicolinealidad bajo a moderado. Solo algunas variables, como la pregunta
1 (VIF = 3.767), la pregunta 6 (VIF = 3.099) y la pregunta 22 (VIF = 2.330), mostraron
valores algo mas elevados, pero, aun asi, se mantuvieron por debajo del umbral critico
de 5, ampliamente aceptado en la literatura. Estos resultados permiten concluir que no
se detectaron problemas de multicolinealidad severa entre los predictores del modelo,
por lo tanto, la correlacion existente entre las variables independientes no compromete
la estabilidad ni la interpretacion de los coeficientes estimados.

De acuerdo con la tabla 5, en cuanto a la observacion 1 resultd ser la més influyente
dentro del modelo, al presentar un valor de 0.730. Este valor indico que, de haberse
eliminado dicha observacion, los coeficientes del modelo habrian variado
significativamente, lo que permitid suponer que presentaba caracteristicas atipicas o
valores extremos en alguna variable. Le siguieron en influencia las observaciones 34 y
68, con valores de 0.577 y 0.568 respectivamente, las cuales también generaron un
impacto considerable en la estimacion de los parametros. Asimismo, las observaciones
97, 17 y 26, con valores comprendidos entre 0.510 y 0.562, se ubicaron en el limite de
ser consideradas puntos influyentes, ya que su exclusién podria haber alterado la
direccién o magnitud de algunos coeficientes. Por Gltimo, las observaciones 116, 42, 61
y 117, aungque con menor grado de influencia, también habrian generado variaciones en
las estimaciones del modelo.

De acuerdo con lo mostrado en la tabla 6, se compararon tres modelos de regresion
logistica ordinal en funcién de las preguntas incluidas como predictores y sus
respectivas medidas de ajuste: AIC, BIC y el Pseudo R2 de McFadden. El modelo
completo incluy6 las 27 preguntas independientes consideradas en el cuestionario. Si
bien este modelo explico el 13.6 % de la variabilidad de la variable dependiente

(pregunta 9), presentd valores elevados tanto en el AIC (337.465) como en el BIC
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(423.949), lo que reflejo un alto nivel de complejidad. Por otro lado, el modelo reducido
solo considero cinco predictores: las preguntas 30, 32, 2, 16 y 24. Este modelo mostré
una mejora sustancial en los indicadores de ajuste (AIC = 314.433, BIC = 337.495), lo
que indicé mayor parsimonia. No obstante, su capacidad explicativa fue la mas baja
(Pseudo Rz = 0.071), lo que implicé una pérdida considerable en la variacion explicada
respecto al modelo completo. Finalmente, el modelo generado mediante el
procedimiento stepwise incluyé siete predictores seleccionados automéaticamente: las
preguntas 2, 24, 28, 29, 30, 32 y 33. Este modelo obtuvo el AIC mas bajo (308.797) y
un BIC de 337.625, lo que sefialé el mejor equilibrio entre ajuste y simplicidad. Aunque
su Pseudo R2 fue de 0.101, menor que el del modelo completo, superé al del modelo
reducido y conservé una capacidad explicativa razonable. En conjunto, se concluyé que
el modelo stepwise represent6 la opcion mas adecuada para los datos analizados, al
mantener un compromiso 6ptimo entre eficiencia, parsimonia y poder explicativo.

En la figura 2 se observé que el Area Bajo la Curva (AUC) fue de 0.787, lo cual indico
gue el modelo present6 un rendimiento moderado a bueno en términos de capacidad
predictiva. Para contextualizar este valor, se debe considerar que un AUC de 0.5
representa un modelo sin capacidad de discriminacion, equivalente a una prediccion
aleatoria. Valores entre 0.7 y 0.8 se interpretan como aceptables, entre 0.8 y 0.9 como
buenos, y superiores a 0.9 como excelentes. Por tanto, el valor obtenido de 0.787
permitié concluir que el modelo fue capaz de clasificar correctamente, es decir, de
distinguir entre casos positivos y negativos, en aproximadamente el 79% de las
ocasiones, lo que se considera un desempefo adecuado para fines practicos y de

andlisis.

Discusion

El presente estudio tiene como objetivo identificar y analizar los factores contextuales y
personales que influyen en el rendimiento académico de los estudiantes del tercer ciclo
en una universidad privada en Lima, mediante la aplicacion de un modelo de regresion
logistica ordinal. Los resultados obtenidos permiten sefialar que, si bien el modelo
completo, que incluye una amplia gama de variables contextuales y personales, logra
explicar aproximadamente el 13.6 % de la variacion en el rendimiento académico, solo
un nuamero reducido de predictores muestra asociaciones estadisticamente
significativas.

En particular, los andlisis revelan que variables como Pgta30 y Pgta32 resultan

determinantes en la probabilidad de que un estudiante obtenga una categoria superior
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en la variable de rendimiento académico (Pregunta 9). La significacion de estos
predictores, evidenciada por intervalos de confianza que no incluyen el valor neutro y
odds ratios claramente superiores a 1 (exp(0.598) = 1.82 para Pgta30 y exp(1.584) =
4.88 para Pgta32), sugiere que aspectos relacionados con la experiencia académica y
el uso de servicios de apoyo institucional, tal como se ha interpretado en otros estudios
(por ejemplo, Martinez et al., 2020; Heredia, Rodriguez y Vilalta, 2012), pueden ejercer
un impacto directo y significativo en el rendimiento. Estos hallazgos coinciden con la
perspectiva de Hosmer, Lemeshow y Sturdivant (2013), quienes destacan la importancia
de identificar predictores clave mediante modelos de regresion logistica, al permitir una
mejor comprensién de la relacién entre factores individuales y el éxito académico.

Por otro lado, la incorporacion de multiples variables en el modelo completo, si bien
incrementa el poder explicativo (Pseudo R2 = 0.136), también afiade complejidad, lo que
se refleja en valores elevados del AIC y BIC (337.465 y 423.949, respectivamente). Este
fendmeno ha sido descrito en investigaciones previas (Burnham y Anderson, 2004; Kuhn
y Johnson, 2013), que sefialan que un modelo mas complejo puede aumentar
ligeramente la capacidad explicativa, pero a costa de perder parsimonia y estabilidad en
la estimacién de los parametros. En este sentido, el modelo stepwise, que incluyd un
namero intermedio de predictores, mostré un mejor equilibrio entre ajuste y simplicidad
(AIC = 308.797; BIC = 337.625; Pseudo Rz = 0.101), lo que indica que una seleccion
cuidadosa de variables puede proporcionar una herramienta predictiva mas robusta sin
sobrecargar el modelo con informacién redundante.

La evaluacion de la multicolinealidad a través del VIF arrojé valores generalmente bajos,
entre 1.416y 3.767, lo cual indica que la correlacion entre los predictores no fue excesiva
y, por tanto, no comprometié la interpretacion de los coeficientes. Este hallazgo
contribuye a la validez interna del modelo, al permitir que los efectos individuales sean
interpretados con mayor confiabilidad (Agresti, 2007). No obstante, es importante
sefialar que, aunque algunos predictores no mostraron efectos estadisticamente
significativos de forma individual, ello no implica necesariamente que sean irrelevantes
en el contexto global del rendimiento académico. Estudios como los de Tinto (1993) y
Navarro et al. (2014) han advertido que los factores contextuales y personales pueden
interactuar de manera compleja, ejerciendo influencias indirectas o mediadas en los
resultados académicos. Por ejemplo, variables relacionadas con el apoyo familiar o la
participacion en actividades extracurriculares podrian no tener un efecto directo
significativo, pero si aportar al modelo mediante mecanismos de mediacion o

moderacion de otras variables.
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Asimismo, la curva ROC, con un valor de AUC de 0.787, evidencia que el modelo tuvo
una capacidad moderada para discriminar entre los distintos niveles de rendimiento
académico. Aunque un AUC cercano a 0.8 se considera aceptable, este resultado indica
que aun existe margen de mejora en la precision predictiva del modelo, posiblemente
mediante la incorporacion de nuevas variables o mediante el uso de modelos mas
complejos, como los analisis de ecuaciones estructurales (SEM), que permiten explorar
relaciones interdependientes entre factores (Field, 2013).

Los hallazgos del estudio tienen importantes implicancias practicas. En primer lugar, la
identificacion de predictores clave como Pgta30 y Pgta32 sugiere que las intervenciones
dirigidas a fortalecer la experiencia educativa, como mejorar el acceso y la calidad de
los servicios de apoyo académico. Ademas, la comparacion entre modelos destaca la
importancia de mantener un equilibrio entre complejidad y parsimonia, ya que un modelo
excesivamente complejo puede dificultar su interpretacion y aplicacion en contextos
reales, mientras que un modelo demasiado simplificado podria no captar la totalidad de

los factores que inciden en el éxito académico.

Conclusiones

El estudio permiti6 determinar que el rendimiento académico de los estudiantes del
tercer ciclo en una universidad privada de Lima esta influenciado por un conjunto
limitado de factores contextuales y personales. Aunque el modelo completo explic
hasta un 13.6 % de la variabilidad en el rendimiento, solo dos predictores (Pgta30 y
Pgta32) mostraron efectos estadisticamente significativos, lo cual resalta la importancia
de ciertos aspectos vinculados a la experiencia educativa y el uso de servicios de apoyo
académico.

Se identific6 que, entre los factores contextuales, aquellos relacionados con la
percepcién sobre el entorno institucional y los servicios de apoyo (por ejemplo, Pgta32)
tuvieron un impacto significativo en el rendimiento académico. Estos resultados
coinciden con estudios previos que destacan la relevancia del acompafiamiento
académico como elemento clave para el éxito educativo.

Respecto a los factores personales, solo una de las variables (Pgta30) mostr6 influencia
significativa sobre el rendimiento, sugiriendo que ciertos componentes individuales,
como el compromiso o la autogestion del aprendizaje, podrian tener un papel relevante.
Sin embargo, muchos factores personales evaluados no presentaron significancia
estadistica individual, lo que indica la necesidad de estudios futuros que analicen

posibles interacciones o efectos mediados.
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Figura 1.

Modelos logisticos polinémicos
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Nota. Adaptado de Navarro et al., (2014). Ordinal Logistic Regression.

Figura 2.
Curva ROC

Curva ROC (AUC =0.787 )
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Nota. La curva ROC (Receiver Operating Characteristic) evalia la capacidad del modelo para
distinguir entre dos categorias (por ejemplo, “positivo” vs. “negativo”). En el eje vertical se
representa la sensibilidad (tasa de verdaderos positivos) y en el eje horizontal se representa la
1, especificidad (tasa de falsos positivos). Mientras mas se aproxime la curva al vértice superior
izquierdo (punto de sensibilidad = 1 y falsos positivos = 0), mejor sera el poder discriminatorio
del modelo.
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Tabla 1.
Coeficientes y Estadisticos
Value Std. Error t value p value
0.030 0.044 0.683 0.495
0.720 0.429 1.680 0.093
0.021 0.105 0.202 0.840
0.021 0.086 0.240 0.810
0.126 0.363 0.346 0.729
-0.816 0.794 -1.028 0.304
0.132 0.225 0.588 0.557
0.617 0.424 1.456 0.146
-0.034 0.203 -0.165 0.869
0.025 0.256 0.096 0.924
0.248 0.212 1.170 0.242
0.466 0.534 0.874 0.382
0.000 0.196 0.001 0.999
0.241 0.681 0.354 0.723
-0.627 0.645 -0.971 0.332
0.614 0.331 1.852 0.064
0.315 0.460 0.686 0.493
0.235 0.265 0.886 0.376
0.217 0.295 0.736 0.462
-0.500 0.306 -1.637 0.102
-0.628 0.460 -1.367 0.172
0.598 0.255 2.343 0.019
0.779 0.559 1.392 0.164
1.584 0.646 2.451 0.014
0.377 0.257 1.467 0.142
0.047 0.235 0.202 0.840
0.406 0.269 1.510 0.131
10.196 4.865 2.096 0.036
12.255 4.897 2.502 0.012
15.009 4.956 3.028 0.002

Nota. Modelo Ordinal y Funcidn de Enlace. Se ha empleado un modelo de odds proporcionales
(logit acumulativo) para explicar la probabilidad de que la respuesta a la pregunta 9 (con
categorias ordenadas: malo, regular, bueno, muy bueno) se incremente a medida que varian las
respuestas de las demas preguntas del cuestionario. Coeficientes: Cada coeficiente representa
el cambio en el logit acumulativo (la razén logaritmica de las probabilidades) por cada unidad de
incremento en la variable predictora correspondiente. Un coeficiente positivo indica que a medida
que aumenta la respuesta en esa pregunta, aumenta la probabilidad de que la respuesta a la
pregunta 9 sea en una categoria superior; un coeficiente negativo implica lo contrario.
Significacion Estadistica: Se utiliza el valor p (p value) para determinar si el efecto estimado es
significativamente diferente de cero. Generalmente, se considera significativo a un nivel del 5%
(p < 0.05). En este conjunto, la mayoria de los coeficientes presentan valores p mayores a 0.05,
lo que sugiere que, individualmente, esos predictores no tienen un efecto estadisticamente
comprobado sobre la variable dependiente. No obstante, algunos coeficientes si resultan
significativos.
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Tabla 2.
Intervalos de Confianza para los Coeficientes
Pgtas 25% 97.5 %
1 -0.057 0.118
2 -0.116 1.569
3 -0.184 0.230
4 -0.148 0.189
5 -0.590 0.842
6 -2.389 0.737
8 -0.309 0.577
13 -0.210 1.458
14 -0.434 0.367
16 -0.481 0.527
17 -0.169 0.665
18 -0.576 1.522
19 -0.376 0.392
21 -1.104 1.586
22 -1.903 0.638
24 -0.033 1.270
25 -0.581 1.227
26 -0.285 0.758
27 -0.354 0.807
28 -1.105 0.097
29 -1.536 0.272
30 0.101 1.105
31 -0.317 1.885
32 0.334 2.881
33 -0.124 0.887
34 -0.412 0.514
35 -0.116 0.941

Nota. Si el intervalo incluye el cero: No se puede afirmar con un 95% de confianza que exista un
efecto (positivo 0 negativo) de ese predictor sobre la probabilidad de obtener una categoria superior
en la pregunta 9. Si el intervalo no incluye el cero: Se considera que el predictor tiene un efecto
estadisticamente significativo; si el intervalo es enteramente positivo, el efecto es positivo, y si es

enteramente negativo, el efecto es negativo.
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Tabla 3.
Odds Ratios y sus Intervalos de Confianza
Variable OR Cl_lower Cl_upper
Pgtal 1.031 0.945 1.125
Pgta2 2.054 0.890 4.800
Pgta3 1.021 0.832 1.258
Pgta4 1.021 0.863 1.208
Pgta5 1.134 0.554 2.322
Pgta6 0.442 0.092 2.090
Pgta8 1.142 0.734 1.780
Pgtal3 1.854 0.811 4.296
Pgtal4 0.967 0.648 1.443
Pgtal6 1.025 0.618 1.695
Pgtal? 1.281 0.845 1.944
Pgtal8 1.594 0.562 4.583
Pgtal9 1.000 0.686 1.480
Pgta2l 1.273 0.331 4.883
Pgta22 0.534 0.149 1.893
Pgta24 1.847 0.967 3.561
Pgta25 1.371 0.559 3.412
Pgta26 1.265 0.752 2.134
Pgta27 1.242 0.702 2.241
Pgta28 0.606 0.331 1.101
Pgta29 0.533 0.215 1.312
Pgta30 1.818 1.107 3.019
Pgta3l 2.179 0.729 6.584
Pgta32 4.874 1.397 17.835
Pgta33 1.458 0.884 2.428
Pgta34 1.049 0.663 1.671
Pgta35 1.501 0.890 2.562

Nota. Odds Ratio (OR): Indica cuanto se multiplican las probabilidades (odds) de obtener una
categoria superior en la pregunta 9 por cada incremento unitario en el predictor. Si OR > 1, un
aumento en el predictor se asocia con mayores probabilidades de una respuesta mejor. Si OR < 1,
el aumento en el predictor se asocia con menores probabilidades. Intervalo de Confianza (IC) al
95%: Si el IC incluye el valor 1, no podemos afirmar con 95% de confianza que el efecto sea diferente

de nulo.
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Tabla 4.
Valores de VIF (Multicolinealidad)
Variable VIF
Pgtal 3.767
Pgta2 1.553
Pgta3 2.161
Pgta4 1.513
Pgtab 1.465
Pgta6 3.099
Pgta8 1.508
Pgtal3 1.470
Pgtal4 1.551
Pgtal6 1.918
Pgtal7 1.751
Pgtal8 1.674
Pgtal9 1.648
Pgta2l 1.835
Pgta22 2.330
Pgta24 1.482
Pgta25 1.544
Pgta26 1.478
Pgta27 1.436
Pgta28 1.723
Pgta29 1.706
Pgta30 1.549
Pgta31 2.108
Pgta32 1.464
Pgta33 1.501
Pgta34 1.660
Pgta35 1.416

Nota. La tabla de VIF (Variance Inflation Factor) evalGa la multicolinealidad entre los predictores. Un
VIF de 1 indica que no existe correlacion entre esa variable y el resto, mientras que valores mayores
a 1 indican que la varianza del coeficiente se "infla" debido a la correlacién con otros predictores.
Generalmente, se consideran problematicos los VIF superiores a 5 (o 10 en algunas aplicaciones),
ya que sugieren una alta redundancia entre variables.

Tabla 5.
Top 10 Observaciones con Mayor Influencia (DFBETAS)
Observacion Influencia
1 0.730
34 0.577
68 0.568
97 0.562
17 0.522
26 0.510
116 0.441
42 0.438
61 0.421
117 0.418

Nota. La tabla 5 de Top 10 Observaciones con Mayor Influencia (DFBETAS) nos indica cuales
registros del conjunto de datos tienen un impacto relativamente alto en la estimacion de los
coeficientes del modelo. En este contexto, el valor de "influencia" se calcula como la norma
euclidiana de los DFBETAS, lo que nos permite cuantificar cuanto cambiarian los coeficientes si
eliminamos esa observacion.
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Tabla 6.
Comparacion de Modelos de Regresion Logistica Ordinal
Modelo Preguntas AIC BIC Pseudo R2

Pgtal,
Pgta2,
Pgta3,
Pgta4,
Pgta5,
Pgta6,
Pgta8,
Pgtal3,
Pgtal4,
Pgtal6,
Pgtal?,
Pgtals, 0.136
Pgtal9,

Completo Pgta21, 337.465 423.949
Pgta22,
Pgta24,
Pgta25,
Pgta26,
Pgta27,
Pgta28,
Pgta29,
Pgta30,
Pgta31,
Pgta32,
Pgta33,
Pgta34,
Pgta35
Pgta30,
Pgta32,

Reducido Pgta2, 314.433 337.495 0.071
Pgtal6,
Pgta24
Pgta2,
Pgta24,
Pgta28,

Stepwise Pgta29, 308.797 337.625
Pgta30, 0.101
Pgta32,
Pgta33
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